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BAB V 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 

5.1. Kesimpulan 

Dari penjelasan pada bab hasil dan pembahasan, dapat menjawab keseluruhan 

rumusan masalah dan memenuhi tujuan penelitian yang sudah ditetapkan pada bab 

sebelumnya. Berikut adalah kesimpulan-kesimpulan yang dapat menjawab 

beberapa rumusan masalah pada penelitian ini: 

1. Berdasarkan hasil analisis metode Taguchi pada faktor pengendali yang 

sudah ditetapkan sebelumnya, parameter Weight Decay tingkat 1 (nilai 

faktor: 0.0005) diketahui memiliki nilai S/N Ratio tertinggi dengan nilai 

2.1812, diikuti dengan Final Learning Rate tingkat 1 (nilai faktor: 0.1) 

dengan nilai S/N Ratio 2.1637, dan Image Size tingkat 2 (nilai faktor: 320) 

dengan S/N Ratio sebesar 2.1346. Sehingga, berdasarkan analisis Taguchi 

dapat dikatakan bahwa faktor-faktor tersebut memiliki tingkat ketahanan 

dengan noise paling tinggi dibandingkan dengan faktor-faktor lain. 

Sedangkan pada uji ANOVA untuk setiap faktor pengendali yang diujikan, 

diketahui nilai F0 lebih besar dari F tabel berdasarkan tingkat kepercayaan 

sebesar 95% dengan derajat kebebasan masing-masing adalah 1 dan 158. 

2. Hasil penghitungan S/N Ratio secara keseluruhan menunjukkan, agar 

mendapatkan hasil respon kualitas dalam bentuk deteksi akurasi objek 

secara optimum, diperlukan pengaturan parameter sebagai berikut: 

 

Tabel 5. 1 Parameter Maksimum Berdasarkan Analisis Taguchi 

Parameter Level 

Initial Learning Rate 0.1 

Final Learning Rate 0.1 

Momentum 0.899 

Weight Decay 0.0005 

Batch Size 16 

Image Size 320 

Cosine Learning Rate FALSE 

Sumber: Penulis, 2023 
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3. Dari pengaturan parameter di atas, dapat diketahui performansi deteksi 

objek berupa baut, mur, dan sekrup dengan nilai confidence rata-rata sebesar 

0.98922 meskipun pada beberapa kasus, terdapat gambar yang tidak 

terdeteksi oleh algoritma YOLO, namun tidak terjadi secara signifikan. 

 

5.2. Saran 

Adapun saran yang dapat diajukan untuk penelitian berikutnya adalah sebagai 

berikut: 

1. Data eksperimen diambil berdasarkan data primer yang artinya peneliti dapat 

mengumpulkan kumpulan gambar berdasarkan pengambilan data 

sesungguhnya. Format gambar yang diambil juga bisa diambil menggunakan 

berbagai perangkat dengan hasil resolusi yang berbeda-beda sehingga 

menghasilkan ragam jenis gambar yang diambil. Distribusi label juga harus 

diperhatikan dalam melakukan pengumpulan data, artinya jumlah label atau 

kelas yang akan dideteksi memiliki jumlah yang hampir sama satu dengan yang 

lain. 

2. Dalam melakukan penelitian dengan metode Taguchi untuk suatu proses 

tertentu, perlu memperhatikan variabel respon secara keseluruhan. Jika 

terdapat lebih dari satu variabel respon yang diinginkan, maka penelitian yang 

perlu dilakukan adalah dengan pendekata Multi-Response Taguchi sehingga 

dapat diketahui pengaruh dari respon satu dengan yang lain. 

3. Penelitian berikutnya dapat dilakukan analisis lanjutan berupa loss function 

analysis. Sehingga, besaran kerugian yang didapat pada saat menjalankan suatu 

sistem dengan parameter yang belum optimal dapat diketahui beserta besaran 

saving yang dihasilkan pada pengaturan parameter optimum.   
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